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Hommea- TP Classification : méthodologie

#Attention : retirer les accents dans les noms de colonne !!
X<-read.table(file.choose(}, sep="", header=TRUE, row.names=1)
dim(X)

#Variance des variables
apply({X, 2, var})

#Classification hiérarchique de Ward sur donnees brutes
d <- dist{X)

tree <. hclust(dr2, method="ward"}

plot{tree)

P23 <- as.factor(cutree(tree, 3))
levels(P3) <- paste("Classe",1:3)
X1 <- data.frame(X, P3=P3)

#Interprétation de la partition
require(FactoMineR)

#ACP non normee
pcal <- PCA(X1, scale=FALSE, quali.sup=10, graph=FALSE)
pcal$eiq

# Nuage des individus et des variables dans le premier plan factoriel
par (mfrow=c(1,2)}

plot.PCA(pcal, axes=c(1,2),choix="ind", habillage=10, invisible="quali")
plot.PCA{pcal, axes=c(1,2),choix="var")

#distance entre Emmental et Fromage frais
X[c(13,16},]
(X[13,]-X[18,])72

#donnees centrees-reduire
n <- nrow(X)
Z<-scale(X, center=TRUE, scale=TRUE)*sqrt{(n)}/(n-1})

apply(Z,2,mean)
apply(Z, 2,sd)*sqrt((n-1)/n)

# Classification sur donnes centrees-reduites:

d <- dist(Z)
tree <- hclust(dA2, method="ward")
plot(tree)

P4 <- as.factor(cutree(tree,4))
levels(P4)<-paste("Classe",1:4}
X2<-data.frame(X, P4=P4)

H#ACP normee
pca2 <- PCA(X2, scale=TRUE, quali.sup=18, graph=FALSE)
pcazseig

#distance normalisee par 1'inverse des variances entre Emmental et Fromage frais
X[c{13,16), ]

apply({X, 2, var)

(x[183, ]-X[18,])A2

par (mfrow=c(1,2))
plot.PCA(pcaz, axes=c(1,2),choix="ind", habillage=18, invisible="quali")
plot .PCA(pca2, axes=c(1,2), choix="var"

plot.PCA(pca2, axes=c(1, 3),choix="ind", habillage=18, invisible="quali")
plot.PCA(pcaz, axes=c(1,3),choix="var")

#ACP normee en conservant TOUTES les composantes principales
pca2 <- PCA(X,ncp=9,graph=FALSE)
Psi <- pcaz$ind$coord #matrice des scores de 17ACP normee

#Ward sur donnees centrees-reduites
d <- dist(Zz)
tree <- hclust{d,method="ward")
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